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Le personnd ensaignant des départements de langues des cégeps & colléges du réseau
collégid québécois est a la recherche, depuis longtemps, de moyens smples & efficaces
pour, Snon contrer, du moins amenuiser le comportement de sous-classement aux tests de
classament en anglais langue seconde de la pat des éudiants Pluseurs enseignants ont
cru que la solution au probléme du sous-classement résidait dans I'édaboration d'un test
de dassement plus efficace dans I'goprécidion du niveau dhabileté de I'éudiant.
Maheureusement, comme le démontrent les réaultas conséeutifs a I'éaboration par
Laurier, Froio, Pearo et Fournier (1998) d'un test de dassement en anglas langue
seconde amdioré, le TCALS 11, les &udiants du réseau collégid continuent a tenter de se
ous-Classer a ce test. D’autres solutions doivent donc étre envisagées. Nous sommes a
leur quéte depuis plusieurs années (Raiche, 2000, 20024).

Nous présentons ici les éapes, and que les réalltas, d'un projet de recherche qui
propose une <olution au probléme (Raiche 2002b). Le projet a é&é soutenu
finanderement par le progranme dade a la recheche sur I'ensagnement et
I’ gpprentissage du ministére de I'Education du Québec et a éé rédisé au Collége de
I’ Outaouais.

Objectif spécifique du projet

Tenant compte du grand nombre d adminigtrations de test de dassement dans chacun des
colleges, soit plus de mille par an a l'intérieur dun college de talle moyenne il et



néoessare dutiliser une formule smple pour dépider les tentatives de sous-classement.
Sdon nous, I'andyse de la cohérence des réponses a chacune des questions permettrait de
détecter des patrons de réponses plutdt éranges et and peu probables. Certains auteurs
Se sont intéressés a cette problématique et ont propose des indices numériques de scores
plutdt suspects aun test (Cizek, 1999; Reise et Flannery, 1996). C'est I'une des pistes des
plus prometteuse a envisager pour pdlier ce probleme Mantes mesures d gustement
inadéquat ont é&é proposées. Ces mesures ne Sadressent toutefois pas au probléme
géaifigue du sous-dlassament. Habitudlement, dles visant plutét a déterminer de fagon
globde le mauwas gugement des réponses au ted sans £ soucier de la nature du
probleme : copie, réponse au hasard, mauvaise utilisation de la feuille de réponses, etc. |l
semblat donc nécessaire de développer un indice, ou des indices, d gustement inadéquat
pécifiques au dépistage du sous-dassement. C éat I'objectif pécifique de ce projet de
recherche.

Pour nous permettre I'atente de cet objectif, nous devions, au dépat, identifier les
dratégies utilisées par les éudiants pour tenter de se sous-classer aau test de dassement
en anglas, langue seconde, utilisé & I'intérieur du réseeu collégia québéoois A cette fin,
NnouS avons organise une rencontre avec des éudiants du Collége de I'Outaouais. Par la
uite, nous avons Hectionné et dévedloppés des indices de déection de patrons de
réponses sugpects qui seront mis a I'essa a partir d'une smulation par ordinateur. Pour
les fins du texte, méme 9 nous décrivons plus loin divers indices propices ala détection
de patrons de réponses suspects, nous limiterons la présentation des résultas de
I’ efficacité de la déection al’indice le plus performant, soit .

Les stratégies de sous-classement des éléves

Seize &udiants inscrits a un cours d'anglais langue seconde de niveau 102 au College de
I'Outaouas (604-EWG-03) du méme groupeclase ont paticpé a la rencontre. |l
Sagissat d'un cours adgpté a la famille des programmes rattachés aux sciences socides

et aux technigues humaines, regroupement, bien sir, propre au College de I'Outaouas.



De ces 16 &udiants dx éaent de sexe masculin e dix, de sexe féminin. Six &aent
inscrits dans un programme  technique, soit Techniques adminidratives (410.12), tandis
gue les dix autres éaent inscrits dans un programme préuniverstaire, soit Sciences
humaines (30012 & 300.13). Enfin, quelques éudiants ont indiqué quiils n'ont pas
paticipé al’administration du TCALS en 2001-2002.

La rencontre, d'une heure, sest déroulée ala fin de la péiode d'un cours de niveau 102
le jeudi 14 mas 2002, la semane suivant la semane de rdéche au College de
I’Outaouas. Nous avons pris le temps de bien expliquer le contexte et les objectifs de la
recherche aux éudiants Nous nous sommes assurées que les éudiants se souvenaent
bien du type de quedions dont et compose le TCALS & nous avons répondu aux
questions des éudiants pour enduite présenter le déroulement de la cuellete des
informations. La cuelllette conddtait a obtenir par écit, dans un premier temps la
réponse ala question suivante: si vous désiriez vous sous-classer au test de classement
en anglais, langue seconde, quelle stratégie, ou quelles stratégies, utiliseriez-vous? On a
bien inggé aur le caractére confidentid des commentaires éxrits. Les éudiants avaient au
plus 10 minutes pour répondre par €crit a cette question. On a ensuite recualli les
commentaires des éudiants €, par la suite, on a continué la discusson avec les éudiants,
principaement quant aux stratégies éventudles de sous- dassement volontaire

Congdérant la nature exploratoire de cette égpe de la recherche, I'andyse des réaultats se
limite au recuell e al’'interprétation des commentaires regus de la pat des éudiants. Par
14 fois les éudiants ont indiqué quils répondraent au hasard au tet. Chaoigr la
mauvaise réponse, avec diverses variantes, a é&é propose par dix éudiants: c'est ce que
nous nommons, plus loin, la draégie de réponses inversées. Flusieurs ont souligné qu'ils
utilissraent cette derniere draiégie seulement Sil connaissait la bonne  réponse,
Maheureusement, puisque nous avons recuelli ces informaions par écrit, nous n'avons
pas pu découvrir S ces éudiants adopteraient une autre sratégie lorsgu'ils ne connaissent
pas la bonne réponse. Six éudiants opteraient pour omettre de répondre a certaines
questions, tandis que trois choidraent de donner la bonne réponse aux questions faciles
et la mauvaise réponse aux questions difficiles. Dans ce dernier cas, on peut se demander



comment les éudiants peuvent juger du niveeu de difficulté des questions. Certains ont
indiqué qu'ils donneraient le méme choix de réponse aplusieurs questions du test.

Certaines dratégies proposies ne nécesstent pas I'gpplication d'une procédure bien
complexe pour dépiser le comportement de sous-classement. C'est e cas notamment des
dratégies ou I'éudiant omet sciemment de répondre a des questions. Seules quelques
recommandations aux colléges, faciles a appliquer, sont dors nécessaires. Toutefois, les
dratégies qui ont &¢é le plus fréquemment identifiées, telles que de répondre au hasard ou
de choisr la mauvaise réponse, nécesstent la mise en aavre de procédures de dépistage
plus sophistiquées.

Les procédures de dépistage proposées

Les suites a cette @ude ont conssté a daborer des procédures de dépistage de ces deux
dernieres dratégies : répondre au hasard ou choisr la mauvaise réponse Ces procédures
ont basées sur les moddisations issues de la théorie de la réponse al’item (Hambleton,
Swaminahan e Rogers, 1991). Pour les soins de cette recherche, nous avons retenu la
moddisdion logigique a un paramétre sdon laqudle la probabilité d obtenir une bonne
réponse aun item g, X; = /, ne dépend que du niveau d habilete de I'é&udiant, ¢, et du
niveau de difficulté del'item g, b,. Lafonction correspond a

_ _ 1 , .
P(X, =1]q) PRt (Equation 1)
Laprobabilité d' obtenir un patron de réponses, X, et égde a
P(X|a)=Q P(X, =1|9)™ (- P(X, =1]q)" ™ (Equation 2)
=1



La figure 1 illustre une courbe caractérigtique d'item du modde a un parametre. Plus la
vaeur de b, e devée, plus le niveau de difficulté de I'item correspondant et devé A la
figure 1, le niveau de difficulté de I'item a &é fixé a 0, it un niveau de difficulté
moyen. Cette courbe permet dobserver la probabilité d'obtenir une bonne réponse a un
item en fonction du niveau dhebileté. Sdon le modde a un paramétre, la probabilité
dobtenir une bonne réponse et nulle lorsgue le niveau dhabileté e tres fable. Elle ext
certane lorsgue e niveau dhabileté est devé.
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Figure 1 Courbe caractérigtique d'item de lamoddisation
logigtique aun paamétre (b, = 0)

La méhode dedimation du niveau dhebileté qui a &é reenue et la méhode de
I'espérance a poderiori (EAP). La méhode de I'espérance a poderiori utilise une
moyenne comme estimateur du niveau d' habileté (Raiche, 2001a, p. 66). L' esimaeur e
cdculé sdon:
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, f@P(X, =1ja)" P(X, =0]q"™)
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avec comme variance

3 @ &2/@PX, =1|9)" P(X, =0|q"
&:Q"‘(q e)" fa)PX, =1]|a)* A(X, =0|q )’ (Equation 4)

© QL f@P(X, =1]a)" P(X, =0|g" ")

ou f(q) correspond a la didribution de probabilité a priori du nivesu dhabileté Le
cdcaul e rédisé a partir d une gpproximation numerique (Baker, 1992, p. 210-211; Bock
et Midevy, 1982; Raiche, 20013, p. 130-131).

Générdement, la digribution de probabilité a priori retenue et normde et centrée réduite
(N(O, 1)). Toutefois, nous avons pu condeaer que le bias de I'estimateur du niveau
d habileté peut ére assez important lorsgqu’une digtribution N(O, 1) et retenue et que le
niveau d habileté s doigne de 0. Récemment, Raiche et Blais (2002a; 2002b) ont propose
une amédioration a la méhode de I'egpérance a poderiori. Ils ont and suggéré d utiliser
une digribution a priori N(O, 1) seulement pour le premier item adminisré Pour les
autres items, la moyenne de la didribution a priori et égde a I'estimaeur du niveau

d hebileté obtenu a I'item précédent, soit f(ég.l). La vaiance es, pour sa pat,

maintenue a1.

Cette dratégie, dans un contexte de testing adaptatif, a permis, atoutes fins pratiques, de
rendre le bias nul qud que soit le niveau dhebileté du sujet. Nous avons décide
d adopter cet gustement adaptatif ala méhode de I’ espérance a pogteriori. Nous tenons
toutefois a souligner que nous avons remarqué, dans cette recherche, que I esimateur de



niveau dhabileté ne mantient plus la propriéé de datidique sffisante (Rost, 1995,
p.37-38; Wright, 1997, p. 35-36), caractérisique prisée de la moddisation logisique aun
paramétre de Rasch. Cette propriété permettait al’estimateur du niveau d habileté d avoir
une correspondance parfate avec le score tota au tedt, soit le nombre de bonnes
réponses Il n'est donc plus cetan que I'utilisation de la moddistion logidique a un
paamétre de Rasch pamet a I'edimaeur du niveau d habileté de se retrouver sur une
échdle dintervale, comme le soutiennent certains auteurs (Fischer, 1995, p. 37-38;
Michell, 2002, p. 13-14; Wright, 1997, p. 37-338).

Indices non spécifiques a un comportement particulier

Des indices de déection de parons de réponses abarants non spécifigues a un
comportement de sous-dassement ont &€ identifiés a travers la littérature. Les indices

retenus sont L, W, Zeta e c:. Les auteurs les ont générdement conddérés plut6t
efficaces a déecter des individus dont la quaité des réponses a des tets ou a des
guestionnaires est douteuse (Mdjer et Sjtama, 2001).

L’indice dandardise /, a éé propose par Levine & Rubin en 1979 & a &é mis en
goplication a pluseurs reprises par la suite (Drasgow e Guertler, 1987, Drasgow et
leving, 1986; Drasgow, Levine e McLaughlin, 1987, 1991, Drasgow, Levine et
Williams, 1985; Levine & Draggow, 1982, 1983). Cet indice é&ait toutefois difficle a
interpréter car il est dépendant de la vdeur du niveau d habileté estimé Pour pdlier ce
probléme, certains auteurs (Drasgow, Levine et Williams, 1985) Iui ont apporté une
modification & ont and propose le nouve indice sandardise . Cet indice serait
digribué sdon une digribution de probabilité N(0,1), ce qui lui confere des propriétés
tres intéressantes au point de vue ddidique ans quau plan pratique. Pour un test
conditué de n items, lorsque la probabilité d obtenir une bonne réponse a chacun des
items P(Xg=1|q) et obtenue sdon la moddisdion logisique a un paramétre présentée
auparavan, il et égd a



- L 20 (Equation 5)

ou

[, :é [Xg InP(X, =1|q) +(1- X,)InP(X, :O|q)], (Equation 6)

E(]) :é_ [P(Xg =1]g)In P(X, =1]q)+ P(X, =0]|q)In P(X, =O|q)] (Equation 7)

I ¢ P, =1]q)
var(]) =& | P(x, =11a)P(x, =0jq)dn e 1Y

. (Equation 8)
i 8 PLY, =0la)g)

Lorsque /, dfiche une vdeur inférieure ou égde a —1,65, le patron de réponses obtenu et
considéré comme peu probable avec une probabilité d' erreur inférieure ou égde a 0,05.
Toute vaeur supérieure a—1,65 est jugée convenable.

De leur cbté, Wright e Stone (1979; Wright & Madter, 1982; Bond, e Fox, 2001; Li,
Olgnik et Bashaw, 1991), aind que Smith (1991, 2002, Smith et Suh, 2002), ont proposé
unindice légerement différent, 7. Cdui-ci est égd a



alx, - Pix, =11a)?]
Ww=—=52 (Equation 9)

4 [P(x, =110)P(x, =010)]

g=1

Les logicids dedines exdusvement a la moddisation logigique a un parametre utilisent
fréquemment I'indice . Lorsque la vdeur afichée par W est sengblement supérieure a
1, le patron de réponses et jugé aberrant. La didribution de probabilité de 17 a toutefois
éé peu éudiée. Les auteurs supposent que la moyenne de 7 est gde al tandis que peu
d entre eux sentendent sur la variance qui lui est associée C'est pourquoi il est difficile
de gatuer aque moment lavaeur affichée par 7 et sensblement supérieure al.

Enfin, Tatsuoka (1996, Birenbaum, Kdly e Tatsuoka, 1992a, 1992b) a proposeé un indice
de détection des patrons de réponses aberrants dans le but de diagnostiquer des problémes
d gpprentissage chez les &udiants, plus particuliérement des problemes de conceptions
erronées en mahématiques. Cet indice, Zeta, Sest toutefois avéré intéressant quant ala
détection de toutes formes de patrons de réponses aberrants. 11 est calculé comme it :

alpwx, =119)- x,[Pix, =1l0)- 7@)]

Zeta =— g —, (Equation 10)
A{iree, =1a)pex, =0lg)[P(x, =119)- 7@}
ou
4
4 P(x, =1|q)
T(@q) =<2 p : (Equation 11)



Zeta dficherat une didribution de probabilitté N(0,1) e une vdeur sensblement
supérieure a0 ¢eta 3 1,65) indiquerait que le patron de réponses est peu probable avec
une probakilité d erreur inférieure ou égde a0,05.

L'indice cZ, uilisé a l'intérieur du logicid Bilog (Midevy et Bock, 1986, Midevy et
Stocking, 1987) repose sur une logique différente. Il vise a déterminer 9 le patron de
réponses d'un individu Sguse bien a la moddisation utlisse en compaant cet
gustement avec une moddisation ol on a gouté un paramére ditem supplémentare.
Dans notre recherche, cet indice compare la probabilité d obtenir un patron de réponses
tdle que cdculée sHon une moddistion logigique a un paramére a la probabilité
d obtenir de patron de réponses § on avait gopliqué la moddisation logistique a deux
paramétres. Une vaeur trop devée de c . dSonifierat que l'indice de discrimination
dune éudiante ou dun éudiant paticulier N'et pas condant tout au long du test.
L'indice c? pourrat and déecter I'&udiante ou I'éudiant qui donne des mauvaises
réponses plutbt que des bonnes réponses puisque pour cdui-a I'indice de discrimination
ne correspond pas a cdui de la moddlisation logisique a un paramétre. L'indice ¢’ et
égd a

cz ={- 2*InP(x, =1|q),,,}- - 2*InP(x, =1]|q),,.}, (Equation 12)

ou P(X, =1]q),,, correspond al’équation de la moddisation logistique a un parametre,
tandis que P(X, =1|q),,, correspond al'équation associée ala moddisation logistique
adeux paramétres. L’indice ¢ e digribuerat sdon la digribution de probabilité du ¢ 2
avec un nombre de degrés de liberté éga au nombre d'items du te<, ici 85.
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Indices spécifiques au comportement de sous-classement

Trois indices spécifiques au comportement de sous-dassement ont auss &@é daborés
sdon I'gpproche d'identification optimae préconiste par Drasgow, Levine & Zickar
(1996). Le premier de ces indices, lrusqa, Permetrat de détecter un éudiant qui répond
au hesard au test, tandis que le second, e, permettrait d'identifier un éudiant oui
chercherait a donner des mauvaises réponses, soit des réponses inversées. Un troiséme

indice, Lsous, combine en un seul les propriétés des deux indices précédents

Levine e Drasgow (1982, 1988; Draggow, Levine e Zickar, 1996) suggerent que la
détection de patrons de réponses aberrants gagnerait a ére effectuée en ciblant
séaifiquement les comportements qui sont directement la cause du mauvas gusement
du paron de réponses. |l suffirat dors de cdculer le rgpport entre la vraisemblance
marginde d'un patron de réponses fourni sdon le comportement aberrant pecifique e la
vrasamblance marginde d'un paron de réponses obtenu sdon un comportement dit
normd autest. L’indice serait dorségd a

— Paberrant . (Equaﬁon 13)

aberrant

normal

S Liperran: € SUPErieur a une vaeur critique, le patron de réponses est dors conddéré
suspect.

Sachant que la probabilité conditionnelle au niveau d hebileté g d obtenir un patron de

réponses normd et cadculée a patir d'une des moddisations logistiques de la réponse a

I"item,

11



Py =P(X =x]0)=Q P(X, =1]q)" P(X, =0|q)" " . (Equation 14)

g=1

et que la probabilité marginde (non conditionnele) d obtenir un petron de réponses
normd est caculée selon:

¥
Pnormal = Q:_ v Pnormal]q dq (Equation 15

La probabilité conditionnelle d obtenir un patron de réponses au hasard dépend du
nombre de choix de réponses &, achacun desitems et est pour sapart égde a

ol 5 ek - 10 b\
Phasargy = O(;—+ cC—= (Equation 16)
~16kg ek @

tandis que la probabilité marginae d obtenir un patron de réponses au hasard et égde a

¥

])hasard = Q Phasarah dq . (Equaﬁon 17)

=¥
L’indice de détection d' un patron de réponses obtenu au hasard est dorségd a

P - .
raspg = ard (Equation 18)

normal

1
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Puisque les éudiants nous ont dgndé quiils utiliseraent la dratégie de donner la
mauvaise réponse quant ils connaissent la bonne réponse, la vraisemblance conditionnelle
de production du patron de réponses associé est égde a

Pinver‘s(h = O P(Xg = llq)l- K P(Xg = Olq)Xg ’ (qulaﬁon 19)
g=1

tandis que la vraisemblance marginde correspond a

¥ 2
P =0 P . dq. (Equation 20)
inverse Q inversd) q q

¥

L’indice associé correspond dorsa

—_— })I.I’LVGI"SG . (E’quation 21)

inverse
normal

Enfin, nous avons cru utile damdiorer la détection par I'utilisation d'un indice de sous-
classement globa qui permettrait de combiner les dratégies de réponses au hasard et de
réponses inversges. En fait, il sagit de la vrasemblance conditionndle de la production
de réponses au hasard ou de la production de réponses inversées, soit :

13.



A X, 1- X <

& 2 Od o ak-16 1 x, U

Ps‘uus = O [Phasard + Enverse] = O e;_; Q_; P(Xg = l |q) XQ P(Xg = 0 |q )XL E
g=1

g=1 gﬁk ﬂ e k
(Equation 22)
Lavrasamblance marginde e dorségdea
Psous = 6:_¥ Psoush dq . (qulaﬁon 23)
L’indice associé devient dorségd a
P , .
IS()MS = ) (qulatlon 24)

normal

Une simulation d’étudiantes et d’étudiants qui tentent de se sous-classer

Puisque a patir des données rédles d'une cohorte éudiante nous ne pouvons pas
connditre pas a I'avance quels sont les éudiants qui ont cherché a & ous-cdlass, il est
impossible de mettre a I'éoreuve les indices de détection directement avec ces éudiants.
Seulement une Ssmulation des patrons de réporses normaux et aberrants nous permet de
vérifier le pouvoir de déection des différentsindices

Par ordinateur, nous avons dmulé 1000 patrons de réponses dans 85 conditions
différentes, soit 85 000 petrons de réponses différents. Plus précisément, nous avons
produit au hasard 1000 patrons de réponses a 17 niveaux dhabileté, variant, sur une
échdlle de score z, entre -2,00 e 2,00 par saut de 0,25, & sdon cing conditions : 1) des

14.



patrons de réponses totaement normaux; 2) des patrons de réponses ou 10 % des
premieres questions regoivent des réponses produites au hasard; 3) des patrons de
réponses ou 20 % des premiéres questions regoivent des réponses produites au hasard; 4)
des patrons de réponses ou 10 % des premiéres questions recoivent des réponses
inversées, 5) des patrons de réponses ol 20 % des premiéres questions regoivent des

répONSES INVErsaes.,

Puisqu'il nécessaire de détecter un éudiant qui cherche a se sous-classer en ne répondant
au hasard ou en ne donnant des mauvaises réponses qu'a quelques questions, seulement
10 % et 20 % des réponses au test sont Smulées de cette fagon. Les autres questions sont
dmulées sgon un parron de réponse normd. De plus, nous croyons que I'é@udiant, en
cherchant a contrdler le nombre de mauvaises réponses, n'gpplique la dratégie de
réponses au hasard ou la stratégie de réponses inversées qu'au début du test. Ce sont aing

les premiéres questions du test qui sont produites au hasard.

Dans les smulaions, de tous les indices de déection évadués, qudle que soit la Sratégie
de sous-classement adoptée et peu importe le pourcentage de réponses aberrantes, ¢ et
I'indice [, qui sex montré le plus efficace a idertifier les cas de sous-classement. Cest
pourquoi, a I'intérieur de ce texte, nous nous limiterons ala présentation des résultats du
dépigage a patir de l'indice L. Pour ére en mesure de bien évduer I'efficacité de
I'indice L, on peut observer les réaultats de déection aux figures 2 e 3. La figure 2 nous
renseigne sur |'efficacité de I'indice /. aidentifier les cas de sous-classement lorsque 0 %,
10 % et 20 % des réponses sont au hasard: 0 % correspondant a la Stuation ou un
éudiant répondrait de maniere honnéte au test.

Quand auss peu que 10 % des réponses sont données au hasard, le taux de détection des
cas réds de sous-classement et égd ou supérieur a97 % pour les éudiants des niveaux 3
et 4. L'indice /- s2 montre donc trés efficace en ce qui a trait aux éudiants dont le niveau
dhabileté en anglas, langue seconde, et devé Ced justement ces éudiants que nous
espérions pouvoir identifier par cette procédure. Le réultat est supérieur a ce que nous
avions expéré. Lorsque la stratégie de réponses au hasard et utilisée, au niveau 2, on peut

15.



tout de méme déecter un peu plus de la moitié des cas (52 %), tandis que seulement
26 % des cas peuvent étre dépistés au niveau 1.

Lorsque 20 % des réponses sont données au hasard, ces pourcentages augmentent
conddérablement. Méme au niveau 1, au moins la moitié des cas de sous-dassement sont
détectés, tandis qu'aux niveaux 2, 3 & 4 le taux de détection et toujours supérieur ou
égd a87 % quele que soit laStratégie adoptée.

Cependant, lorsque la Stratégie de réponses inversées est conddérée, les taux de détection
augmentent consdérablement. C'est ce que présente la fugure 3. Aing, lorsgue 10 % des
réponses sont inversées, le taux de détection est éga a 100 % aux niveaux 3 et 4. Aux
niveaux 1 et 2, les taux de détection sont respectivement de 30 % et 66 %. A ce moment,
aec auss peu que 10 % de réponses aberrantes |'efficacité de la procédure
didentification e encore plus importante qu'avec la dratégie de réponses au hasard.
Quand 20 % des réponses sont inversées le taux de détection est éga ou supérieur a99 %
aux niveaux 2, 3 et 4, tandisqu'il et de 88 % au niveau 1.

L’indice /, conditue donc un indicateur trés efficace pour nous permettre de détecter
I'utilisation d’'une dratégie de réponses au hasard ou inversées. De plus, son efficacité est
a son maximum chez les @udiants qui, seon nous, risquent le plus souvent de dédrer s

ous-classer, soit ceux dont le niveau d' habileté en anglais est devé (niveaux 3 et 4)
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Recommandations

Quedques recommandations Simposent. Premiérement, il et dar gue nous jugeons
approprié d utiliser I'indice L pour détecter les cas de sous-dassament intentionnds de la
pat des é@udiants Il ne toutefois oublier que cdui-ci ne déecte pas oecifiquement les
cas de sous-classement. Il ne faut donc pas prendre pour acquis que I'identification d'un
éudiant par cet indice dgnifie nécessairement que cdle-c ou cdui-ci a tenté de sous-
classer. Le patron de réponses peut provenir d'un éudiant qui n'éait tout Smplement pas
digpose a répondre au test ce jour-la Il se peut que I'administraion du tet e soit
déroulée dans des conditions peu usueles. Cependant, a chague fois que I'indice I
présente une vaeur suspecte, il et totdement judtifié de mettre en doute le résultat au test
et d'investiguer plus afond ce qui Sest pas2. Des procédures gppropriées, qui selon nos
observaions au College de I'Outaouas ne devraient toucher au plus que 10 % des
nouvelles admissions, adgptées aux rédités de I'inditution d enseignement, doivent ére

planifiées

En second liey, 1l faut prévoir un processus de détection des omissions et des répdtitions
consecuives du méme choix de réponse aux quesions du TCALS Il. Un éudiant qui
omet de répondre ou répéte conséeutivement un méme choix de réponse aplus de 10 %
des questions du test, devrait retenir I’ attention des intervenants.

En demnier liey, il et néoessare d gopliquer un mécanisme de suivi a I'identification des
comportements suspects au test. On pourrait, par exemple, rappeler les &udiantes et les
éudiants déectés e leur adminidrer une compostion écrite ou une entrevue orde.
D'alleurs, le sal fat de rgppder des éudiants pour une seconde procédure de
classament envoie un message asxz dar a ceux-ci: il et posshle de détecter les
tentadives de sous-dassament intentionnd. Sdon les échos que nous avons regus en
Outaouais, | application de cette procédure a fait jaser beaucoup dans la région. A dle
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sule cdte pratique pourrat éventudlement ére suffisasmment dissuesive pour diminuer
la fréquence des tentatives de sous-classemen.

Les suites au projet

Pour assurer la rédisation de nos travaux, nous avons di éaborer un outil informatique
éaidit Toutefois, le programme actud est actudlement un peu lourd a utiliser et
nécessitera quelques amdioraions pour permettre son utilisation dans la plupat des
colléges. Nous espérons, dici peu, dévdopper une verson adaptée du logicid pour les
intervenants des services informatiques du réseau collégid.

Nous dédrons auss continuer les travaux <uites a I'adminidraion au College de
I'Outaouais d'une compodtion écrite et vérifier quels ont &é les cas de sous-dassement
détectés par I'adminidration de cette compostion écrite || nous sera dors possble
didentifier formedlement des éudiants sous-peformants, mas surtout d éudier les
patrons de réponses de cdles-ci e de ceux-ci. Nous croyons pouvoir aing percer plus a

fond les sratégies utilisées par eux.

Conjugué a nos recherches antérieures sur le testing adaptetif par ordinateur, ce projet de
recherche prépare auss le tarrain a des travaux d éaboration d' une procédure adaptative
qQui permettrait dadminidrer un test dont le niveau de difficulté des items varierat non
sulement avec I'edimaeur du niveeu d hebileté de I'é&udiant, mais auss avec le niveau
d aberrance du patron de réponses. Actudlement, a notre connaissance, aucun traval en
ce sns n'a éé entrepris. Nous espérons, aors, gopliquer ces résultats au développement
d'un environnement informatique destiné a soutenir une verson adaptative du TCALS L.
Cette verdon adaptative pourrait dors intégrer des mécanismes de dépidage des
tentatives de sous classement au test.
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